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it PCA | t-SNE | LDA | MDS |UMAP| SVD| NMF | ICA | KPCA
75 A0 EEE | 0.2953 | 0.4499 | 0.0000 | 0.2204 | 0.5000 | 0.1090 | 0.3285 | 0.2585 | 0.2953
25 AR D5 | 0.1054 | 0.3230 | 0.5000 | 0.0474 | 0.3028 | 0.1777 | 0.0986 | 0.0000 | 0.1054
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25 AR D5 M | 0.0867 | 0.0945 | 0.0000 | 0.0688 | 0.1155 | 0.2500 | 0.2185 | 0.0303 | 0.0867
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